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ABSTRACT1)

This study conducted text mining on fashion prompts and derived their components to develop a system-
atic approach to fashion prompt engineering, with the aim of producing results that clearly reflect the design-
er's intent through human-AI interaction in generating fashion images. As a research method, text mining was 
performed on 947 fashion prompts shared in a text-to-image AI online database, with the components of the 
fashion prompts appropriately organized. The results of this study are summarized as follows: First, word fre-
quency and TF-IDF analysis showed that words related to high-fashion photos capturing full-body shots of 
fashion models or women; highly detailed images on the theme of complex fashion and realistic depictions; 
image quality; and MidJourney parameters were frequently used in fashion prompts. Second, network visual-
ization of a CONCOR analysis revealed four clusters: 'women's fashion and style,' 'men's fashion and style,' 
'photorealistic shooting,' and 'fashion portrait.' It was also found that fashion prompts use words to generate 
photorealistic images and fashion portrait images containing elements of women's or men's fashion styles as 
well as elements of shooting. Although there are elements of both women's and men's fashion styles, it was 
confirmed that the expression of men's styles often involves elements of photorealistic image expression. 
Third, the components of fashion prompts are broadly categorized into perceptual and technological aspects. 
The perceptual aspects include subject, model, fashion, background and setting, style, atmosphere, and tone, 
while the technological aspects include medium, layout, depth and camera, lighting, quality and resolution, 
and ratio components. This study serves as foundational research for effective fashion prompt engineering, 
considered as communication between humans and AI. It provides basic data for optimized prompt design 
towards creative fashion design generation and can be used as educational material for AI-integrated fashion 
education; moreover, it is expected to contribute to future fashion idea generation and design development. 
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Ⅰ. 서론

AI(artificial intelligence)가 사회, 산업, 예술 및

디자인 등 인간 고유의 창의성을 요하는 분야에

영향을 미치게 되면서 AI 생성에 의한 패션 디자

인도 새로운 창의적 접근법으로 주목받고 있다

(Guo et al., 2023). 특히, 자연어 설명을 기반으로

이미지를 생성하는 AI는 창의적 패션의 시각적

구현 측면에서 그 효율성과 효과를 명확하게 보여

주고 있다. text-to-image AI 생성기는 사용자가

입력하는 프롬프트에 따라 다양한 스타일과 콘텐

츠로 이미지를 생성할 수 있고, 시스템을 제어하여

더 많은 변형을 반복할 수 있다(Chung & Lee,

2024). 그러나 특정 스타일의 이미지를 효과적으

로 생성하기 위해서는 텍스트 입력 프롬프트를 특

정 형식으로 제공하는 것이 요구된다.

텍스트에서 이미지를 생성하려면 text-to-image

AI가 원하는 이미지를 생성할 수 있도록 올바른

단어를 선택해야 할 뿐만 아니라 이미지의 스타일

과 품질을 제어하기 위해 다양한 키워드와 핵심

문구를 추가해야 한다. 이미지 생성을 위한 텍스

트는 자유 형식이고 개방형이기 때문에 텍스트 프

롬프트에서 이미지를 생성할 수 있는 가능성은 무

궁무진하다. 그러나 이는 이미지를 생성하기 위한

설계 과정에서 쉽게 시행착오가 일어날 수 있음을

의미하기도 한다. 이미지 생성을 시도할 때마다

새로운 텍스트 프롬프트를 찾아야 하는데, 이러한

과정은 무작위하고 원칙이 없는 것처럼 느껴질 수

있다(Liu & Chilton, 2022). 따라서 생성형 AI 시

스템을 통해 원하는 결과를 생성하기 위해서는 효

과적인 프롬프트를 작성하는 창의적인 프로세스가

요구되며, 이를 '프롬프트 엔지니어링'이라고 한다

(Reynolds & McDonell, 2021). 프롬프트 엔지니

어링은 AI 생성 모델에 대한 입력 프롬프트를 표

현하는 방법일 뿐만 아니라 더 넓은 관점에서 인

간이 AI와 효과적으로 상호작용할 수 있는 방법

에 대한 것으로, 인간-컴퓨터 상호작용(Human–

Computer Interaction: HCI) 분야의 새로운 영역

이라고 할 수 있다.

패션 디자인 영역에서 AI를 융합하는 사례들이

증가하면서 패션 디자인에서의 활용 방안(Lee &

Lee, 2021; Lee, 2020), HAIC(Human–AI Co-

creation) 사례(Chung & Lee, 2023), HAIC를 통

한 패션 이미지 생성 시도(Chung & Lee, 2024)

등과 같은 AI 활용 가능성을 고찰한 연구가 활발

히 수행되고 있다. 그리고 프롬프트 엔지니어링에

대한 연구(Dehouche & Dehouche, 2023; Kwon,

2024; Liu & Chilton, 2022; Oppenlaender, 2023;

Xie, Pan, Ma, Jie, & Mei, 2023; Wang et al.,

2022)도 활성화되고 있지만, 패션 이미지 생성 목

적하에 활용될 수 있는 패션 프롬프트를 분석한

연구는 수행되지 않았다. 앞에서 언급한 것처럼

프롬프트 엔지니어링은 사용자와 AI의 상호작용

을 지원하는 패러다임이자 심층 모델을 조사하는

방법이기 때문에 패션 프로세스에서도 창의적인

패션 이미지 생성을 위해서 프롬프트 엔지니어링

에 대한 연구가 수행될 필요가 있다.

이에 본 연구에서는 패션 디자인 생성에 있어

서 디자이너의 의도를 명확히 반영하고 더 나은

품질과 창의성을 지닌 결과물을 생성하기 위해서

는 어떠한 프롬프트로 AI와 상호작용하고 패션

프롬프트 엔지니어링을 체계적으로 수행해야 하는

가에 대한 방법을 규명하기 위해 온라인 데이터베

이스 플랫폼에서 공유되고 있는 패션 프롬프트를

분석하고, 이를 토대로 구성요소를 도출하고자 한

다. 다시 말해서 패션 프롬프트 엔지니어링 최적

화 방안을 모색하기 위한 연구로서 본 연구의 결

과는 패션 프롬프트 엔지니어링 도구 및 프레임워

Key words: artificial intelligence(인공 지능), fashion(패션), generate(생성), 
prompt engineering(프롬프트 엔지니어링), text mining(텍스트 마이닝)
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크 구축 연구에 활용될 수 있을 것이다. 나아가

AI와의 상호작용을 위한 패션 프롬프트에 대한

기본 지식 및 작성 방식을 교육할 수 있는 자료로

서 패션 크리에이터 및 전공자들이 AI와의 공동

창조를 위한 상호작용의 기본 소양을 갖추는데 기

여할 수 있을 것이다. 연구방법은 문헌연구와 실

증연구로 진행되는데, 문헌연구에서는 프롬프트

엔지니어링의 개념 및 선행연구를 살펴보고, 프롬

프트 구성요소에 대해 고찰한다. 실증연구에서는

text-to-image 온라인 데이터베이스에서 소개된

AI 생성 이미지 중, 패션을 주제로 한 이미지에

대한 입력 프롬프트를 수집해서 텍스트마이닝을

실시하여 패션 프롬프트에 나타난 단어의 빈도,

TF-IDF를 추출하고 N-gram, 네트워크를 분석한

다음, 패션 프롬프트 구성요소를 도출하고자 한다.

Ⅱ. 이론적 배경

1. 프롬프트 엔지니어링 관련 선행연구

프롬프트 엔지니어링은 AI 생성 시스템을 위해

텍스트 입력을 작성하는 프로세스로, 프롬프트 디

자인(prompt design), 프롬프트 프로그래밍(prompt

programming)(Reynolds & McDonell, 2021), 프

롬프팅(prompting)이라고도 한다. 프롬프트 엔지

니어링은 사용자와 AI와의 대화로, 사용자는 프롬

프트를 실행하고 AI가 생성하는 결과를 관찰하며

프롬프트를 조정하여 결과를 개선한다. 이러한 프

롬프트 최적화 프로세스는 원하는 콘텐츠, 스타일,

구성 또는 사용자가 생성된 이미지를 통해 전달하

고자 하는 기타 특정 속성과 같은 다양한 요소를

구상하고, 프롬프트 입력을 미세하게 조정하여 사

용자 의도와 원하는 이미지 간의 불일치를 줄이는

것을 목표로 한다(Liu & Chilton, 2022). 즉, 프롬

프트 엔지니어링은 고품질 이미지를 생성하고 사

용자 의도를 보다 효과적으로 파악할 수 있게 해

준다(Wen et al., 2024).

프롬프트는 사용자 입력 텍스트의 템플릿과 관

련된 기술로서 하드 프롬프트와 소프트 프롬프트

로 구분된다. 하드 프롬프트의 경우, 고정된 템플

릿에 대한 대응만 허용되고 정확한 텍스트 매칭이

요구된다. 예를 들면 AI는 "___와 ___가 있

는 ___ 스타일의 그림을 원한다."와 같은 예시

를 제공하고 사용자는 빈칸에만 텍스트를 입력할

수 있으며 다른 부분은 수정할 수 없다. 이처럼

하드 프롬프트 모델은 사용자의 정확한 입력을 통

해 더 나은 결과를 생성하지만 유연성이 제한적이

다. 반면 소프트 프롬프트 기술은 사용자가 미리

정해진 템플릿 없이 자유롭게 텍스트 프롬프트를

입력할 수 있도록 하여 입력 텍스트 템플릿에 응

답하는 데 더 큰 유연성을 제공한다. 이러한 유연

성은 다양한 작업을 처리할 수 있다는 장점을 지

니지만, 입력의 유연성으로 인해 모델이 정확한

정보를 찾는 데 어려움이 있을 수 있다(Wen et

al., 2024). 그리고 텍스트 입력 프롬프트에 특정

키워드와 핵심 문구를 추가하면 이미지의 미적 특

성과 주관적인 매력은 향상되는데, 이러한 프롬프

트 수식어구는 'style phrases', 'clarifying key-

words'(Pavlichenko & Ustalov, 2023)로 불리며,

실험, 경험이나 온라인 리소스에서 얻은 모범 사

례를 기반으로 적용된다(Oppenlaender, 2023).

선행 연구에서는 text-to-image AI 모델의 생

성과 프롬프트 엔지니어링을 조사하기 위해 제한

된 키워드 집합에 초점을 맞춘 분석을 실시하였

다. Liu & Chilton(2022)은 12가지 주제(love,

hate, happiness, sadness, man, woman, tree, riv-

er, dog, cat, ocean, forest)와 12가지 스타일(cub-

ist, Islamic geometric art, surrealism, action

painting, Ukiyo-e, ancient Egyptian art, high

renaissance, impressionism, cyberpunk, unreal en-

gine, Disney, VSCO:2019년 중후반에 청소년들

사이에서 유행하던 미학)로 구성된 프롬프트를 사

용하여 프롬프트 순열, 랜덤 시드, 최적화 길이,

스타일 키워드, 주제 및 스타일 키워드에 대한 프

롬프트 엔지니어링 실험을 실시했다. 그리고 이를
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통해 프롬프트의 순열에 따라서는 생성물의 유의

미한 차이가 없기 때문에 프롬프트를 선택할 때

연결어 대신 주제와 스타일 키워드에 집중하는 것

이 필요하고 이미지 생성을 통해 유효한 아이디어

를 얻기 위해서는 3~9개의 다른 시드 생성하는

것, 다양한 스타일을 시도해 보는 것이 좋다고 제

안했다. 또한, 상세한 프롬프트는 더 높은 미적 점

수를 지닌 이미지를 생성하고 구체적인 프롬프트

가 더 일관된 결과를 제공한다고 하였다.

그리고 온라인 커뮤니티나 데이터베이스, 사용

자를 대상으로 프롬프트와 AI 생성 이미지를 분

석한 연구들이 수행되었는데, Wang et al.(2022)

은 스테이블 디퓨전(Stable Diffusion) 서버에서

수집된 180만 개의 프롬프트를 대상으로 프롬프트

의 길이와 언어, 구문 특징을 분석하여 프롬프트

의 길이는 짧은 프롬프트(약 6~12개의 토큰)가

가장 많고 대부분 영어로 작성되며, ‘highly de-

tailed’, ‘intricate’, ‘Greg Rutkowski’ 등과 같은 핵

심 문구와 페인팅 스타일과 관련된 ‘digital’, ‘oil’,

‘portrait’, 조명과 관련된 ‘studio’, ‘volumetric’,

‘atmospheric’가 프롬프트에 많이 활용되고 있음을

밝혔다. Xie et al.(2023)은 미드저니(Midjourney)

디스코드(Discord) 커뮤니티에서 크롤링한 약

1,448만 8천여 개의 이미지와 프롬프트를 대상으

로 프롬프트에서 사용된 단어(토큰)의 빈도와 공

출현 빈도, 사용자 입력 패턴, 세션 길이, 사용 빈

도 등을 분석하였다. 그리고 이를 통해 프롬프트

는 주제, 스타일, 의도를 설명하는 용어로 구성되

고, 웹 검색 쿼리와는 달리 더 많은 세부 정보를

포함하고 있으며, 빈번하게 사용된 용어들은 ‘of’,

‘a’, ‘by’ 등이고, 공출현 빈도에서는 ‘detailed

painting’ 등과 같이 특정 용어들이 함께 사용되는

패턴이 많이 나타났다고 밝혔다. 그리고 프롬프트

의 다양성은 데이터 셋(set)마다 다르게 나타났는

데 디퓨전 DB에는 다양한 스타일과 주제를 탐색

하는 프롬프트가 많았고, 사용자 행동 분석에서는

일부 사용자는 매우 많은 프롬프트를 입력하여 다

양한 이미지를 생성하였지만 대부분의 사용자들은

적은 수의 프롬프트를 입력하는 경향이 있다고 분

석하였다.

이 외에도 Liu et al.(2023)은 프롬프트 형태,

답변 엔지니어링 및 작업별 프롬프트를 기반으로

프롬프트를 분류하는 프롬프트 템플릿에 대한 스

키마를 연구하였으며, Oppenlaender(2023)는 온라

인 text-to-image 커뮤니티의 프롬프트에 대한 분

석을 통해 실무자들이 사용하는 6가지 유형의 프

롬프트를 분류하였다. Han(2023)은 원하는 이미

지를 생성하기 위하여 텍스트 프롬프트와 함께 추

가 이미지를 학습하는 인스턴스 프롬프트의 적용

과정을 연구하였고 Kwon(2024)은 특정 프롬프트

형식에 대해 AI가 생성해내는 이미지들을 살펴보

고 연구자가 입력한 프롬프트를 ChatGPT 4가 이

해하고 바꾼 프롬프트를 비교 분석함으로써 연구

자가 제안한 프롬프트 구성요소가 유효함을 확인

하였다.

위에서 살펴본 바와 같이 특정 주제에 대해 어

떤 프롬프트 수식어가 가장 잘 작동하는지 알기

위해서는 사용자의 반복 실험, 온라인 커뮤니티

탐색, 프롬프트 엔지니어링 실행을 지원하기 위한

연구가 필요한 것을 알 수 있다.

2. 프롬프트의 구성요소

AI를 통한 text-to-image 생성을 위한 프롬프트

의 구성요소를 구체적으로 살펴본 결과는 <Table

1>과 같다. Oppenlaender(2023)는 text-to-image

아트 커뮤니티의 실무자들이 사용하는 수식어를

토대로 6가지 유형의 프롬프트를 주제 용어, 스타

일 수식어, 이미지 프롬프트, 품질 부스터, 반복

용어 및 마법 용어로 구분하여 제시했다. 주제 용

어는 text-to-image 시스템에서 원하는 주제를 나

타낸다. 스타일 수식어는 특정 스타일로 이미지를

생성하기 위해 프롬프트에 포함되며, 이에 따라

AI는 특징적인 스타일 또는 예술적 매체가 반영

된 이미지를 생성할 수 있다. 이미지 프롬프트는
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Researcher Modifier Description

Oppenlaender
(2023)

Subject term Denotes the subject

Style modifier Indicates an artistic style

Image prompt Indicates a style or subject via an image

Quality booster A term intended to improve the quality of the image

Repeating term
Repetition of subject terms or style terms with the
intention of strengthening this subject or style

Magic term
A term that is semantically different from the rest of the
prompt with the intention to produce surprising results

Dehouche
&

Dehouche
(2023)

Primary
elements

Subject
The characters and objects in the image, a cyborg, a

car, a wizard, etc.

Medium
The type of visual object that is the image, digital

illustration, photography, 3D render, concept art, poster, etc.

Technique
The tools and software used to create the image,
pincushion lens, Unreal engine, Octane, etc.

Genre
Aesthetic features that describe the artistic genre of
the image, anime, surreal, baroque, photorealistic, sci-fi,

black & white, etc.

Mood
Features that describe the atmosphere and emotions of

the image, beautiful, eerie, bleak, etc.

Tone
Features that describe the chromatic composition of the
image, pastel, synthwave color, ethereal colors, etc.

Lighting
The use of light and shadows in the image. dark,
cinematic lighting, realistic shaded lighting, studio

lighting, radiant light, etc.

Resolution
Features that describe the level of detail of the image,
highly-detailed,, photorealistic, mm, 8K, 16K, HQ, sharp

focus, etc.

Artistic References
Artists or works of art to use as inspiration, Greg
Rutkowski, Studio Ghibl, Artgerm, Zaha Hadid, etc.

Reception/Popularity
Awards, recognition, or trending status on art-focused

platforms, trending on artstation, masterpiece,
award-winning, etc.

Secondary
elements

Physical attributes of the
subject

race, age, clothing, accessories.

Emotional or
psychological traits of the

subject
happy, anxious, triumphant, pensive, etc.

Environment/Setting time, weather, medieval, post-apocalyptic, etc.

Symmetry/Repetition symmetry, symmetrical, pattern, motif, fractal, etc.

Depth of field
blurred background, deep focus, aperture, F/4, sharp

focus, bokeh, etc.

Angle
ultra wide angle, zenith view, cinematic view, close up,

etc.

Message/Meaning propaganda, religious, advertisement, etc.

<Table 1> Prompt Elements in Text-to-Image Generation through AI
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text-to-image 시스템에 이미지 합성을 위한 시각

적 대상을 제공한다는 점에서 주제 용어 및 스타

일 수식어와 유사하게 작동할 수 있고, 일반적으

로 텍스트 입력 프롬프트에 추가되거나 별도의 배

열로 제공되는 하나 이상의 URL로 지정된다. 품

질 부스터는 이미지의 미적 품질과 세부 정보 수

준을 높이는 역할을 한다. 반복되는 용어는 생성

시스템에 의해 형성된 연관성을 강화할 수 있다.

예를 들어, ‘a very very very very very beautiful

landscape’ 프롬프트는 용어를 반복하지 않는 프롬

Researcher Modifier Description

Kwon(2024)

Perceptual
aspects

Story
composition

Person

Appearance : gender, posture, tall, short, slim,
muscular, wrinkled, etc.

Accessories : necklace, earrings, bracelet, ring, watch,
tie, etc.

Space
indoors, outdoors, urban, rural, forest, desert, lake,

mountain, etc.

Environment
nature, time, region, weather, season, ecosystem,

habitat, landscape, etc.

Concept

Image style

famous director, writer, movie, magazine name /
steampunk, etc.

famous artist name in history/gothic, renaissance, deco,
surrealism, etc.

Color
vibrant, muted, bright, monochromatic, old film, matte,

look, etc.

Atmosphere
dreamy, sedate, calm, raucous, energetic, serene, vib

rant, tranquil, etc.

Technology
aspects

Image
composition

Layout
extreme close-up, close-up, medium close-upbust shot,

head shot, etc.

Camera
lens caliber/standard, wide angle, telephoto, zoom,

macro, fish-eye, etc.

Light
fill, top, practical, hard, soft, ambient, pin, natural, flood,

etc.

Image
format

Texture
2d drawing, 3d rendering, pixel art, stained glass,

mural, etc.

Ratio different inputs depending on service type

Quality up
high resolution, realistic shadow, high details, realistic

lighting, etc.

Midjourney
(n.d.)

Subject person, animal, character, location, object

Medium photo, painting, illustration, sculpture, doodle, tapestry

Environment indoors, outdoors, on the moon, underwater, in the city

Lighting soft, ambient, overcast, neon, studio lights

Color
vibrant, muted, bright, monochromatic, colorful, black

and white, pastel

Mood sedate, calm, raucous, energetic

Composition portrait, headshot, closeup, birds-eye vie

<Table 1> (Continued)
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프트보다 더 나은 이미지를 생성할 가능성이 크

다. 이미지에 무작위성을 도입하여 놀라운 결과를

가져올 수 있는 매직 용어(magic terms)는 프롬

프트의 주제와 의미적으로 거리가 있을 수 있으며

‘feed the soul’, ‘feel the sound’와 같이 촉각, 청

각, 후각, 미각과 같은 비시각적 특성을 나타낼 수

있다.

Dehouche & Dehouche(2023)는 스테이블 디퓨

전 프롬프트 샘플 분석을 통해 키워드를 범주화했

는데, 10가지 기본 요소로서 이미지 속의 캐릭터

와 사물을 나타내는 주제, 시각적 개체의 유형이

라고 할 수 있는 매체, 이미지를 만드는 데 사용

된 도구와 소프트웨어인 기술, 예술적 장르를 설

명하는 미적 특징인 장르, 이미지의 분위기와 감

정을 설명하는 분위기, 이미지의 색채 구성을 설

명하는 특징인 톤, 이미지에서의 빛과 그림자의

사용을 설명하는 조명, 이미지의 세부 사항 수준

을 설명하는 해상도, 영감을 얻을 수 있는 아티스

트나 예술 작품을 의미하는 예술적 레퍼런스, 예

술 중심 플랫폼에서의 수상, 인정 또는 트렌드 상

태를 말하는 리셉션/대중성으로 구분하였다. 그

밖에 프롬프트의 2차적 요소로서 주제의 물리적

속성, 주제의 감정적 또는 심리적 특성, 환경/설

정, 대칭/반복, 피사계 심도(depth of field), 각도,

메시지/의미를 제시하였다.

한편, Kwon(2024)은 이미지 생성 AI를 직접

사용한 경험과 생성 AI 작가로 활동 중인 킵콴

(Keepkwan)의 작업을 토대로 프롬프트 구성요소

1단계로 인식과 기술 측면으로 나눈 다음 2단계,

3단계로 세분화하여 정리하였다. 그는 다양한 프

롬프트를 작성하고 적용해 본 결과 프롬프트가 구

체적일수록 정확한 이미지를 얻을 수 있었으며 프

롬프트를 단계별 개념으로 이해하고 적었을 때 비

교적 시행착오를 줄이면서 원하는 결과를 얻을 수

있었다고 설명하였다.

마지막으로 text-to-image의 대표적인 AI 생성

기 중에서 고품질 이미지 생성에 적합하고, 예술

적 이미지 생성에 강점을 지녀 많은 AI 아티스트

들이 사용하고 있는 AI 에이전트 미드저니 플랫

폼에는 주제, 매체, 환경, 조명, 컬러, 무드, 구성의

7개 프롬프트 구성요소와 종횡비(ar, aspect, w,

h), 에니메이션풍(niji), 의외성(chaos), 이미지 프

롬프트 가중치(iw), 예술성(s), 품질(quality, q),

버전(v), 독특성(w), 다양성(c)과 관련된 여러 가

지 매개변수 지정 키워드가 제시되어있다.

이상의 프롬프트 구성요소에 대한 선행연구 및

자료를 종합하면 기본적인 요소는 인식적 측면과

기술적 측면으로 구분되고, 인식적 측면은 주제와

인물, 패션, 배경 및 설정, 스타일, 분위기, 톤으로,

기술적 측면은 매체, 레이아웃, 깊이 및 카메라,

조명, 품질 및 해상도, 비율로 분류할 수 있다. 이

를 토대로 본 연구에서는 패션 프롬프트에 나타난

단어들을 분석하고 고빈도 키워드들을 위에 나타

난 범주에 따라 분류하여 제시하고자 한다.

Ⅲ. 연구 방법

1. 연구문제

본 연구는 text–image AI를 통해 유효한 패션

이미지를 생성하기 위한 패션 프롬프트 엔지니어

링에서 요구되는 패션 프롬프트 키워드, 구성요소

를 도출하기 위해 다음과 같은 연구문제를 설정하

였다.

연구문제 1. 패션 프롬프트에 활용되는 고빈도 단

어와 TF-IDF를 추출하고 N-gram

을 분석하여 전체적인 경향을 확

인한다.

연구문제 2. 주요 단어들의 네트워크 시각화,

CONCOR 분석을 통해 군집화하

고 대표 사례를 고찰한다.

연구문제 3. 주요 단어들을 토대로 패션 프롬프

트 키워드와 구성요소를 도출한다.



服飾 第74卷 4號

- 158 -

2. 자료 수집 및 분석 방법

본 연구는 패션 프롬프트의 키워드 및 구성요

소를 도출하기 위해 text–image AI 기반 이미지

생성과 관련된 온라인 데이터베이스 플랫폼을 대

상으로 생성된 패션 이미지에 대한 프롬프트를 수

집하고 텍스트 마이닝을 실시하였다. 먼저, 포털사

이트인 구글(Google) 키워드(fashion prompt, Mid-

journey prompt for fashion) 검색을 통해 text–

to-image AI 기반 이미지 생성 온라인 데이터베이

스 플랫폼(arthub.ai; lexica.art; promptden.com;

prompthero.com; promptlibrary.org; sprinkleofai.

com; www.freemidjourneyprompt.com; www.gat

e2ai.com, www.promptgaia.com)을 추출하고 해당

플랫폼에서 공유된 이미지 중 패션을 주제로 하는

이미지와 이에 대한 프롬프트를 수집하였다. 효과

적인 프롬프트를 작성을 위한 이러한 플랫폼에서

공유되고 있는 프롬프트들은 프롬프트와 생성 이

미지 간 일치성이 검증되었다고 볼 수 있다. 패션

이미지들은 모두 미드저니 AI 에이전트로 생성된

것들로 한정하여 수집되었는데, 미드저니는 AI 이

미지 생성 도구 중 널리 사용되는 플랫폼으로 이

미지 생성이 잘 실현되며 비교적 높은 퀄리티의

결과물을 보여주고 있기 때문이다. 또한, 대부분의

패션 이미지 생성 아티스트들이 이미지 생성시 미

드저니를 활용하고 있을 뿐 아니라 이를 통해 생

성된 패션 이미지를 기반으로 한 패션위크도 꾸준

히 개최되고(Borrelli-Persson, 2023; Kim & Kim,

2023; Park, 2024) 있다.

프롬프트 수집 기간은 2024년 4월 1일부터 6월

30일까지 3개월로, 매주 월요일 해당 온라인 플랫

폼들에 접속하여 업데이트되는 내용들을 수집하였

다. 수집된 자료는 분석에 필요한 유의미한 단어

를 도출하기 위해 형태소 분석, 단어 정규화, 불용

어 제거의 데이터 정제를 실시하였다. 먼저, 형태

소 분석은 수집된 텍스트가 영어로 되어 있기 때

문에 텍스톰(Textom)의 Core NLP를 활용하여

어절들의 품사를 파악한 후, 명사, 형용사, 외국어

에 대해 분석하였다. 그리고 각 단어 빈도 전체

보기와 각 단어 간 공출현 빈도를 나타내는 N-

gram의 단어를 참고하여 맞춤법에 어긋난 표현,

동일한 의미를 지닌 단어들을 하나로 통합했다.

예를 들어 ‘colour’, ‘colors’는 ‘color’로, ‘grey’는

‘gray’, ‘photograph’는 ‘photo’, ‘detailed’는 ‘detail’,

‘highly’는 ‘high’로 통합하여 정리하였다. 그리고

불용어는 의존명사와 N-gram과 각 단어별 워드

트리를 참고하였는데 맥락을 이해할 수 없거나 뜻

을 알 수 없는 단어와 숫자 등은 제거하였다. 처

음에 수집된 단어는 4,406건이었고 비정형화된 텍

스트를 정제하는 과정을 거쳐 최종 3,867건이 추

출되었다.

데이터 분석은 텍스톰을 통해 수집된 단어들의

빈도, 텍스트 내에서 특정한 단어의 중요도를 통

계적 수치로 정량화한 TF-IDF, 고빈도 출현 단어

들의 동시 출현 빈도와 밀집도를 확인하기 위해

N-gram 분석을 실시하였다. 그리고 도출된 상위

70개 핵심단어와 단어 사이의 일원모드(1-mode)

대칭형 매트릭스를 생성한 후, UCINet 6.798에 있

는 NetDraw 기능을 활용하여 단어들 사이의 연결

구조를 시각화하고, CONCOR 분석을 진행하였다.

Ⅳ. 패션 프롬프트 분석 및
구성요소 도출

1. 단어 빈도 및 TF-IDF, N-gram 분석

패션 프롬프트에서 나타난 단어의 빈도와 TF-

IDF 분석에서 상위 70개까지를 정리한 결과는

<Table 2>와 같다. 먼저, 빈도에서 가장 많이 나타

난 단어는 ‘fashion’, ‘style’이었다. 200회 이상 등

장한 단어는 ‘photography’, ‘model’, ‘detail’, ‘color’,

‘v’, ‘dress’, ‘full’, ‘high’, ‘woman’, ‘body’, ‘photo’,

‘black’, ‘q’였다. 그리고 100회 이상 나타난 단어는

‘white’, ‘realistic’, ‘light’, ‘background’, ‘beautiful’,

‘lighting’, ‘s’, ‘editorial’, ‘cloth’, ‘design’, ‘hyper’ 등

이었다. 여기에서 ‘v’는 ‘variation’의 약자로 생성
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된 이미지 중에서 선택한 이미지를 기준으로 이미

지를 다시 생성해 주는 작업, ‘q’는 ‘quality’의 약

자로 해상도를 지정하는 작업, ‘s’는 stylize의 약자

로 예술성 조절에 활용되는 미드저니 용어이다.

이러한 단어들의 활용은 AI를 통해 여성 모델이

등장하는 특정 스타일의 패션을 착용한 사진과 같

은 현실성 있고 디테일이 살아있는 이미지, 드레

스, 블랙, 화이트 컬러와 관련된 패션 이미지의 생

성 사례가 많은 것으로 해석될 수 있다.

단어의 중요도를 알 수 있는 TF-IDF 분석 결과,

상위 15개 단어는 ‘photography’, ‘detail’, ‘style’,

‘model’, ‘fashion’, ‘color’, ‘dress’, ‘high’, ‘v’, ‘black’,

‘full’, ‘photo’, ‘realistic’, ‘light’, ‘woman’ 순이었다.

그 다음으로는 ‘body’, ‘white’, ‘lighting’, ‘q’, ‘beau-

tiful’, ‘background’, ‘s’, ‘hyper’, ‘design’, ‘cloth’,

‘editorial’, ‘film’, ‘futuristic’, ‘red’, ‘hair’, ‘shot’,

‘outfit’, ‘image’, ‘long’, ‘cinematic’, ‘modern’, ‘ul-

tra’, ‘female’, ‘dark’, ‘focus’, ‘raw’, ‘blue’ 등이 높

게 나타났다. 이러한 TF-IDF 분석은 특정 스타일

의 패션을 착용한, 사진과 같은 현실성 있는, 디테

일이 살아있는 패션 이미지를 생성하기 위한 용어

들이 프롬프트 내에서 중요한 역할을 하고 있음을

보여준다. 그리고 패션 이미지에 있어서 블랙과

화이트, 레드 컬러, 아름다움을 강조한, 영화적인,

미래적인 이미지, 현대적인 이미지의 생성 키워드

의 텍스트 내 중요도가 높은 것으로 나타났다.

단어의 빈도와 TF-IDF를 비교해보면, 상위 70

개 내에 등장하는 단어들은 거의 동일하고 대부분

순위에서만 차이가 있었다. 특히, 상위 6개 단어인

‘photography’, ‘detail’, ‘style’, ‘model’, ‘fashion’,

‘color’는 순위 차이가 있었지만 빈도와 TF-IDF에

서는 동일하게 높은 순위를 차지했다. 특히

‘detail’과 ‘element’, ‘film’, ‘suit’ 단어들은 빈도 분

석보다 TF-IDF 분석에서 상위 순위로 나타나 텍

스트 내 중요도가 높은 것을 알 수 있었다.

문장 내 연속적인 단어 나열을 의미하는 N-

gram 분석에서 바이그램(bigram)은 15회 이상,

트리그램(trigram)은 10회 이상 나타난 결과를 정

리하면 <Table 3>과 같다. 그리고 이를 시각화하

면 <Fig. 1>, <Fig. 2>와 같다. 먼저 2개의 연속적

단어 나열을 보여주는 바이그램에서는 ‘full body’

가 181회로 가장 많았고, ‘fashion photography’가

107회, ‘high fashion’은 83회, ‘style raw’는 77회,

‘hyper realistic’은 65회, ‘fashion model’은 55회,

‘q, v’는 55회, ‘s, q’는 51회 순으로 많이 나타났다.

그 외에는 ‘sharp focus’, ‘female model’, ‘v, s’,

‘fashion editorial’, ‘intricate detail’, ‘v, q’, ‘film

photography’, ‘year old’, ‘depth field’, ‘white

background’, ‘unreal engine’, ‘pastel color’ 등이

있었다. 3개의 연속적 단어 나열인 트리그램에서

는 ‘v, s, q’와 ‘full body photo’가 20회로 가장 많

았고, 그 다음으로는 ‘clean sharp focus’, ‘bold

fashion photography’, ‘q, style raw’, ‘professional

color clean’, ‘color clean sharp’, ‘v, q, s’ 순으로

많이 나타났다. 즉, 빈도 및 TF-IDF에서도 나타

났듯이 패션모델 또는 여성의 전신을 담은 패션

사진, 화보 형식의 하이패션, 복잡한 디테일이 살

아있는 패션 이미지의 생성을 주제로 한 프롬프트

가 서로 연관되어 패션 프롬프트에 많이 나타나고

있음을 알 수 있다. 특히, Wang et al.(2022)와

Xie et al.(2023)의 연구에서 언급된 ‘highly’,

‘detailed’, ‘intricate’ 단어들이 생성 이미지의 세부

적 묘사를 위해 활용되는 점이 눈에 띄었다. 이미

지 생성의 기술적 측면에서는 프롬프트대로만 생

성해 달라고 요청하는 프롬프트인 ‘style raw’, 초

현실적인 질감과 사실적인 묘사를 의미하는

‘hyper realistic’, 이미지 품질과 미드저니 버전, 예

술성을 지정하는 매개변수인 ‘q’, ‘v’, ‘s’, 생성 이

미지의 포커스와 관련되는 프롬프트인 ‘sharp fo-

cus’, ‘depth of field’, ‘clean sharp focus’, 3D 게임

이미지 생성이라는 의미를 담은 ‘unreal engine’과

같은 용어가 많이 활용되었다.
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No Word Frequency Word TF-IDF No Word Frequency Word TF-IDF

1 fashion 708 photography 487 36 dark 83 modern 218

2 style 485 detail 477 37 modern 83 ultra 216

3 photography 387 style 462 38 film 83 female 214

4 model 343 model 421 39 cinematic 82 dark 210

5 detail 321 fashion 418 40 ultra 81 focus 206

6 color 317 color 413 41 focus 81 raw 204

7 v 298 dress 375 42 blue 80 blue 201

8 dress 271 high 373 43 mm 76 mm 196

9 full 245 v 367 44 photorealistic 75 photorealistic 196

10 high 241 black 366 45 man 72 intricate 195

11 woman 222 full 357 46 sharp 71 street 194

12 body 219 photo 353 47 8k 71 bold 193

13 photo 211 realistic 352 48 street 70 suit 192

14 black 210 light 346 49 intricate 69 sharp 192

15 q 202 woman 344 50 girl 69 man 190

16 white 198 body 340 51 bold 68 girl 190

17 realistic 188 white 335 52 collection 67 collection 185

18 light 173 lighting 330 53 suit 66 8k 185

19 background 151 q 329 54 natural 65 natural 184

20 beautiful 151 beautiful 313 55 pose 64 pose 178

21 lighting 149 background 284 56 soft 62 flower 178

22 s 136 s 280 57 bright 62 bright 175

23 editorial 116 hyper 265 58 flower 59 elegant 171

24 cloth 114 design 262 59 art 58 soft 170

25 design 113 cloth 256 60 scene 58 pink 169

26 hyper 113 editorial 255 61 dynamic 58 vogue 167

27 futuristic 98 film 254 62 portrait 58 dynamic 167

28 hair 97 futuristic 240 63 vogue 58 art 167

29 outfit 94 red 239 64 pink 56 portrait 166

30 shot 94 hair 234 65 old 56 scene 166

31 red 89 shot 225 66 studio 56 quality 165

32 long 88 outfit 224 67 elegant 56 element 159

33 female 88 image 224 68 argument 56 green 158

34 image 88 long 223 69 quality 55 old 158

35 raw 84 cinematic 220 70 green 54 studio 158

<Table 2> Frequency and TF-IDF Analysis of Top 70 Words on Fashion Prompts



패션 프롬프트 엔지니어링

- 161 -

Bigram Trigram

Word 1 Word 2 Frequency Word 1 Word 2 Word 3 Frequency

full body 181 v s q 22

fashion photography 107 full body photo 20
high fashion 83 clean sharp focus 18
style raw 77

bold fashion photography 16
hyper realistic 65

q style raw 16
fashion model 55

professional color clean 15
q v 55

color clean sharp 15s q 51
v q s 15sharp focus 49

v style raw 14female model 46

v s 46 q v s 14

fashion editorial 43 image full body 13
intricate detail 40 q s q 13
v q 37

post processing post 12
film photography 36

processing post production 12
year old 34

film hasselblade x2d 12depth field 31
hasselblade x2d light 12white background 31

x2d light blurred 12unreal engine 30

light blurred background 12pastel color 30

high resolution 27 blurred background person 12
fashion photoshoot 27 background person depth 12
fashion show 26 person depth effect 12
natural lighting 24

depth effect award 12
hyper detail 24

effect award studio 12
color palette 23

award studio photography 12mm lens 23
studio photography analog 12fashion magazine 23

photography analog film 12wide angle 23

analog film photography 12cinematic lighting 22

black white 21 film photography cinema 12
high end 20 photography cinema film 12
full length 20

cinema film photography 12
body photo 20

film photography film 12
q s 20

photography film photography 12
global illumination 20

film photography soft 12ultra realistic 19
photography soft shadow 12editorial style 19

soft shadow contrast 12professional color 19

<Table 3> Bigram and Trigram Analysis of the Words on Fashion Prompts
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Bigram Trigram

Word 1 Word 2 Frequency Word 1 Word 2 Word 3 Frequency

editorial fashion 18 shadow contrast professional 12

mm f 18 contrast professional color 12
high definition 18

sharp focus detail 12
clean sharp 18

focus detail hdr 12
high quality 17

detail hdr bright 12good quality 17

hdr bright room 12high heel 17

tim walker 17 bright room bokeh 12

s v 17 room bokeh photography 12
street style 17

bokeh photography f 12
q style 17

photography f stop 12
color clean 17

f stop s 12beautiful woman 16

stop s q 12fashion photo 16

bold fashion 16 beautiful full body 11

dynamic pose 16 kodak film hasselblade 11
detail intricate 16

s q v 11
photography ultra 15

full body shot 10
editorial photography 15

style raw s 10super detail 15

long neck original 10analog film 15

<Fig. 1> Bigram of the Words on Fashion Prompts <Fig. 2> Trigram of the Words on Fashion Prompts

<Table 3> (Continued)
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2. 단어 네트워크 시각화와 CONCOR 분석

네트워크 내의 연결 관계 및 패턴을 시각적으

로 도출하기 위해 상위 빈도 70개 단어의 동시 출

현 상관관계의 일원모드 매트릭스 형성 후, 의미

연결망 분석을 실시하였다. CONCOR 분석을 위한

단어의 수는 선행연구(Bae & Lee, 2024; Jang,

2024; Kim & Lee, 2024)들을 참고하여 70개 단

어를 사용하였다. 패션 프롬프트에 나타난 단어들

의 네트워크 시각화 결과는 <Fig. 3>과 같다. 패션

프롬프트의 단어 네트워크를 보면, ‘fashion’, ‘style’,

‘photography’ 간에 강하게 연결되어 있음을 알 수

있다.

중요한 의미를 가지는 고빈도 단어들을 네트워

크 상에서 유사한 속성을 가진 군집으로 분류하기

위해 구조적 등위성 분석을 실시했다. 피어슨 상

관관계 분석을 토대로 유사한 키워드들로 모인 블

록과 그 관계를 파악할 수 있는 CONCOR 분석을

실시한 결과, 4개의 군집이 형성되었다<Fig 4>. 군

집 1은 ‘fashion’과 ‘style’을 중심으로 ‘dress’,

‘model’, ‘woman’, ‘high’, ‘white’, ‘black’, ‘v’, ‘q’,

‘cloth’, ‘female’, ‘girl’과 같이 AI 생성 패션 이미

지에 있어서 여성 패션과 스타일링, 생성 엔진의

버전과 품질과 관련된 단어들이 포함되어 있어 ‘여

성 패션 및 스타일’로 명명하였다. 군집 2는 ‘full’,

‘body’, ‘light’, ‘photo’를 중심으로 ‘background’,

‘hair’, ‘s’, ‘man’, ‘film’, ‘suit’, ‘raw’, ‘long’, ‘dark’

등과 같은 남성 패션, 배경 및 매체, 주요 주제의

특징과 모습, 예술성 정도를 가리키는 단어들로

‘남성 패션 및 스타일’로 명명했으며, 군집 3은

‘photograghy’와 ‘detail’을 중심으로 ‘beautiful’,

‘lighting’, ‘hyper’, ‘mm’, ‘sharp’, ‘photorealistic’,

‘cinematic’, ‘8k’, ‘focus’, ‘ultra’ ‘pose’, ‘soft’ 등의

단어가 포함되어 있어 ‘포토리얼리스틱 촬영’으로

명명했다. 마지막으로 군집 4는 ‘color’를 중심으로

‘realistic’, ‘design’, ‘portrait’, ‘quality’, ‘modern’,

‘vogue’, ‘outfit’, ‘natural’ 등의 단어들을 포함하고

있어서 ‘패션 포트레이트’로 명명했다. 군집 1과 2

는 프롬프트 구성요소에서 인식적 측면에 해당하

는 키워드, 군집 3과 4는 기술적 측면에 해당하는

<Fig. 3> Visualize the top 70 Words Network on Fashion Prompts
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키워드들을 포함하고 있다. 그리고 군집 사이즈는

군집 1이 가장 크고, 군집 2와 3이 유사한 개수의

단어들이 속해 있으며 이들 간의 강력한 연결강도

가 나타났다. 반면, 군집 4는 상대적으로 적은 개

수, 군집 2, 3과의 연결강도가 약한 것을 알 수 있

었다.

이를 통해 패션 프롬프트에는 여성 또는 남성

의 패션 스타일 및 촬영 요소를 담은 포토리얼리

스틱, 패션 포트레이트 이미지를 생성해낼 수 있

는 단어들이 활용되고 있음을 알 수 있다. 그리고

군집의 연결강도 분석 결과는 여성 및 남성 패션

스타일 요소들은 상호 연결성을 가지고 많이 공유

되지만 그 표현 방식에 있어서 여성은 포토리얼리

스틱 이미지 또는 패션 포트레이트 이미지 구분

없이 광범위하게 적용되지만 남성 스타일의 경우

에는 포토리얼리스틱 이미지 표현 요소들을 활용

하는 경우가 더 많은 것으로 해석될 수 있다.

각 군집의 중심 키워드가 나타난 대표적인 패

션 프롬프트(주제 포함 확률이 0.85% 이상) 생성

이미지 사례를 정리하면 <Table 4>와 같다. 사례

1의 프롬프트에는 ‘여성 패션 및 스타일’과 ‘포토

리얼리스틱 촬영' 군집 키워드를 중심으로 '남성

패션 및 스타일' 군집 키워드 역시 확인할 수 있

었다. 특히, ‘sharp fashion photography’는 여성

패션 및 스타일과 포토리얼리스틱 촬영의 밀접한

연관성, ‘detail’은 모델의 모습 또는 표현 매체의

상세한 표현, ‘high’ 키워드는 고해상도 표현을 위

해 활용되었음을 알 수 있다. 그리고 ‘style’과

‘photography’는 이탈리아 패션 사진작가인 파울로

로베르시(Paolo Roversi) 이름과 합쳐져 사진술 스

타일을 지정하는 프롬프트로 활용되었다. 이러한

키워드 이외에도 ‘graceful’, ‘elegant’, ‘cyberpunk’,

‘avant-garde’, ‘futuristic’, ‘beautiful’, ‘mysterious’

등 모델과 착용 복식의 스타일을 나타낼 수 있는

<Fig. 4> CONCOR Analysis of Top 70 Words on Fashion Prompts
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Case Fashion Prompt & Generated Fashion Image

Case
1

a 3sharp 1fashion 3photography of an exquisitely 3beautiful graceful 3elegant divine
cyberpunk avant-garde 1fashion 1model with 3elegant 4futuristic cyberpunk 2full
2body chrystal 2suit standing in a chrystal cave, wearing avant-garde mirror effect
chrystal 2body 2suit, emerging from the darkness, in a chrystal cave, 3beautiful face,
3detailed fine silver sparkling glitter eye make up, beauty 3photography, 1fashion
3photography, Paolo Roversi 1style 3photography, mysterious ambiance, 3elegant
3beautiful posture, ivory skin, 3photorealistic anatomy, 3photorealistic, 3hyper4real-
istic, 1high resolution, DSLR Reflections, Shaders, OpenGL - Shaders, GLSL -
Shaders, Post Processing, Post-Production, Cel Shading, Tone Mapping, 3hyper maxim-
alist, 3elegant, 3hyper4realistic, super 3detailed, 3photography, 38K, Chiaroscuro, Unreal
Engine, RayTracing, Uplight, OctaneRender, --1v 5.1 --²s 1000 --ar 3:4 —1q .5 —
1style ²raw (promptlibrary.org)

Case
2

1fashion 3photography for 4Vogue magazine of an androgenous sensual 1model wear-
ing an haute couture skeleton 1dress 4designed by Mugler, pale goth, absolute minimal-
ist 2background, empty 2background, UHD, analog 3photography by Helmut Newton,
Tugsten 2lights, Caravaggio aesthetic, --1v 5.1 (www.gate2ai.com)

Case
3

An Asian 1female 1fashion 1model with dark 2hair wearing haute-couture wears, punk
sunglasses and 3elegant earrings and a nose ring on a solid 1white 2background, punk,
punk attitude, posing, 1model attitude, reflective, Virginie Viard 1fashion 1style, Chanel
meets punk, Inez and Vinoodh 1style, colors, color 3photography, 1fashion 2editorial,
luxury 1fashion advertising campaign with a solid fully 1white 2background, --ar 4:5
—1q .5 --1v 5.1 --c 50 --r 10 (promptlibrary.org)

Case
4

In the 1style of erwin olaf, 1fashion 2editorial, 2photo of a 35 years old African 2man
and his 10 years son, with a 2long neck with original 2ight grey 2hair styling wearing
a dark purple gucci 2suit, 3beautiful 2full 2body 2photo, in Zhangjiajie forest illumi-
nated by a red 2light, kodak 2film, captured with hasselblade x2D, 2light subdued on a
blurred 2background to highlight the person and give a depth effect, award winning
3studio 3photography, analog 2film 3photography, cinema 2film 3photography, 2film
3photography, 3soft shadows, no contrast, professional 4color grading, clean 3sharp
3focus, highly 3detailed, hdr 2bright room, bokeh 3photography, f-stop 1.2 --2s 750 —
1q 2 (www.gate2ai.com)

Case
5

An 18-year-old 2long-2haired, slender, slim build boy showcasing 1high-1fashion cloth-
ing in a minimalist, modern space. The 1model strikes a 3dynamic 3pose that accen-
tuates his 3elegant figure. Medium: 3photography. 1Style: Crisp and 3detailed, in-
spired by the work of renowned 1fashion photographer Mario Testino. 3Lighting:
Softbox 3lighting to evenly illuminate the 1model, complemented by a 2hair 2light to
add depth. 4Colors: Monochromatic 2background to highlight the vibrant 4colors of the
clothing. Composition: 4Shot with a Canon EOS R5 Mirrorless Digital Camera, RF
503mm f/ 1. 2 L USM lens, Resolution 45 megapixels, ISO sensitivity: 100, Shutter
speed 1/ 200 second. Aspect ratio: 9: 16 to capture the 2full length of the 1model.
--1style 2raw --ar 9:16 --1v 5.1 —1q 2 (promptlibrary.org)

<Table 4> Representative Fashion Prompt & Generated Fashion Image
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단어와 디지털 카메라를 의미하는 ‘DSLR’, 3D 그

래픽적 이미지를 의미하는 ‘open GL’, ‘GLSL’,

‘cel shading’, 사실적인 묘사를 위한 ‘chiaroscuro’,

‘ray tracing’ 등 표현 매체 및 기술과 관련된 단어

가 많이 활용되었다. 그리고 사례 1의 프롬프트에

는 ‘photography’, ‘photorealistic’, ‘hyperrealistic’

등의 단어가 반복적으로 활용되었는데, 이러한 용

어의 반복은 생성 시스템에 의해 형성된 연관성을

강화하기 위한 것으로(Oppenlaender, 2023) 해석

될 수 있다.

사례 2에서는 ‘여성 패션 및 스타일’ 키워드와

‘남성 패션 및 스타일’, ‘포토리얼리스틱 촬영’, ‘패

션 포트레이트’ 군집의 키워드들이 나타났다. 이

외에도 ‘androgynous’, ‘sensual’, ‘goth’, ‘minimalist’

등의 단어를 비롯해 특정 예술가의 스타일을 나타

낼 수 있는 패션 사진작가 ‘Helmut Newton’, 화가

‘Caravaggio’, 패션 스타일을 의미하는 ‘haute-cou-

ture’, 패션 브랜드 ‘Mugler’ 등, 패션 및 레퍼런스

스타일에 대한 구체적인 단어들이 활용되었다. 사

례 3도 사례 2와 같이 ‘여성 패션 및 스타일’ 군집

의 중심 키워드와 ‘남성 패션 및 스타일’, ‘포토리얼

리스틱 촬영’, ‘패션 포트레이트’ 군집 키워드들이

활용되고 구체적인 패션 아이템 및 스타일을 의미

하는 ‘haute-couture wears’, ‘sunglasses’, ‘earrings’,

‘nose ring’, 패션 브랜드 ‘Chanel’과 크리에이브 디

렉터 ‘Virginie Viard’, 패션 포토그래퍼 듀오 ‘Inez

and Vinoodh’ 스타일 등 패션 및 레퍼런스 스타

일에 대한 보다 구체적인 단어들이 활용되었다.

사례 4와 5는 남성 모델이 나타나는 패션 이미

지에 대한 프롬프트로, 공통적으로 이미지에 나타

난 모델의 구체적 연령이 나타났다. 사례 4의 프

롬프트에는 ‘남성 패션 및 스타일’의 키워드를 중

심으로, ‘포토리얼리스틱 촬영’, ‘여성 패션 및 스

타일’ 군집 키워드들이 포함되어 있고 사례 5는

‘포토리얼리스틱 촬영’, ‘남성 패션 및 스타일’, ‘여

성 패션 및 스타일’ 군집 키워드를 중심으로 ‘패션

포트레이트’ 군집 단어들이 포함되어 있다. 이 두

사례의 경우, 패션 스타일에 대해서는 각각 ‘dark

purple Gucci suit’, ‘high-fashion clothing’으로 비

교적 단순한 설명이 있었지만, 배경에 대한 묘사

를 포함해 ‘Erwin Olaf’, ‘Mario Testino’의 사진작

가 이름, ‘Kodak’, ‘Hasselblade x2D’, ‘Canon EOS’

카메라, 조명, 렌즈 및 포커스, 해상도, 사진술 등

에 대한 상세한 설명이 프롬프트에 포함되었으며,

‘photograghy’ 단어가 반복적으로 강조되어 있음을

알 수 있다. 특히, 사례 5는 프롬프트에 매체, 스

Case Fashion Prompt & Generated Fashion Image

Case
6

medium 4shot, weirdcore, 2full 2body ::1 transparency, delicate, surreal quirky an-
thropomorphic toddler human albino in a fashionable pastels spotted sweater of textured
reality and earmuffs with huge 2light blue reflective eyes, 2long lace skirt, midriff,
3Cinematic, Photoshoot, Shot on25mm lens, Pro 2Photo RGB, 3Soft 3Lighting,
Volumetric, Contre-Jour, twinklinglights in the 2background, bokeh, magical 3lighting,
Chromatic Aberration, PostProcessing, Post-Production, Tone Mapping, 3dynamic 3pose,
3photography, super3detailed, ambient ::1 pants, jacket, factories, dreams, pale 4color
palette, zeiss batis, Hasselblad, 353mm f1. 2, 3photorealistic, 3hyper 3detailed, 16k,
3beautiful ambient 3lighting, 3dynamic composition, 32k, ::-0.5 --no pants, jacket,
factories, dreams, pale 4color palette, zeiss batis, Hasselblad, 353mm f1.2,
3photorealistic, 3hyper 3detailed, 16k, 3beautiful ambient 3lighting, 3dynamic compo-
sition, 32k, --ar 2:3 --1q 2 --1v 5.1 —uplight (promptlibrary.org)

** Cluster 1: 1 , Cluster 2: 2 , Cluster 3: 3 , Cluster 4: 4sh ot

<Table 4> Representative Fashion Prompt & Generated Fashion Image
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타일, 조명, 컬러, 사진 요소에 대한 구성, 비율 등

의 항목을 보다 명확히 구분하고 이에 대한 설명

을 표시하고 있었다.

마지막으로 사례 6의 프롬프트는 ‘포토리얼리스

틱 촬영’과 ‘남성 패션 및 스타일’ 키워드를 중심

으로, ‘여성 패션 및 스타일’과 ‘패션 포트레이트’

의 단어들을 활용되어 있다. 사례 6은 패션 스타

일, 카메라 유형, 렌즈, 조명, 사진술에 대한 설명

을 상세하게 포함하고 있다. 그리고 ‘pants, jacket,

factories, dreams, pale color palette, zeiss batis,

Hasselblad, 35mm f1.2, photorealistic, hyper de-

tailed, 16k, beautiful ambient lighting, dynamic

composition, 32k’ 구문을 2회에 걸쳐 반복하고,

‘magical lighting’과 같은 비시각적 마법 용어를

사용해 프롬프트의 주제와 의미를 강조하였다.

3. 패션 프롬프트 구성요소

text-to-image AI를 통해 생성된 패션 이미지

사례들의 프롬프트에 대한 텍스트마이닝분석 결과

를 토대로 패션 프롬프트 구성요소를 정리하면

<Table 5>와 같다. 패션 프롬프트의 구성요소는

선행연구를 참고하여 인식적 측면과 기술적 측면

으로 대별한 다음 세부 요소에서 인식적 측면은

주제와 모델, 패션, 배경 및 설정, 스타일, 분위기,

톤으로, 기술적 측면은 매체, 레이아웃, 깊이 및

카메라, 조명, 품질 및 해상도, 비율로 분류하였다.

그리고 패션 요소의 경우, 패션 프롬프트 특성상

이에 해당하는 키워드들이 다양하게 포함되어 있

어서 이를 각 단어가 나타내는 의미에 따라, 패션

아이템, 형태, 색채, 문양, 소재와 패션 브랜드, 스

타일 및 이미지로 분류하여 제시하였다. 각 세부

요소에 해당하는 키워드들은 패션 프롬프트에서

10회 이상(상위 330개) 나타난 단어를 예시로 제

시하였다. 항목별 단어는 빈도가 높게 나타난 순

서대로 제시하였고, ‘high’와 같은 단어는 ‘high

fashion’, ‘high resolution’, ‘flower’는 ‘flower de-

tail’, ‘flower print’, ‘flower pattern’, ‘flower back-

ground’와 같이 문장 내에서 다양한 방식으로 활

용되었기 때문에 각 단어에 대해 연속적인 단어

나열을 의미하는 바이그램 분석 결과를 검토하여

해당되는 항목에 중복해서 기재하였다. 이러한 패

션 프롬프트 구성요소에서 인식적 측면은 ‘여성

패션 및 스타일’과 ‘남성 패션 및 스타일’ 군집에

해당하는 키워드들이, 기술적 측면은 ‘포토리얼리

스틱 촬영’과 ‘패션 포트레이트’ 군집에 해당하는

키워드들이 포함되어 있다.

인식적 측면의 패션 프롬프트들은 인식가능한

이미지의 주제와 시각적 요소 생성을 제어하는 데

필수적인 기본 요소로 주제, 모델, 패션, 배경 및

설정, 스타일, 분위기, 톤이 포함된다. 이러한 키워

드는 AI가 맥락적, 주제적으로 일관된 이미지를

생성하도록 안내하는 지침 역할을 한다. 사용자는

이러한 키워드를 신중하게 선택하고 결합함으로써

AI가 의도한 패션 내러티브와 일치하는 이미지를

생성하도록 제어해야 한다. 주제는 패션 이미지의

주요 객체, 실체 또는 초점으로서 프롬프트에서

핵심 주제, 개념 또는 주요 목적어로 ‘fashion’,

‘style’, ‘aesthetic’, ‘magazine’, ‘high’, ‘design’,

‘collection’, ‘show’, ‘award’ 등이 포함되며, 프롬프

트에서는 “__fashion style”과 같이 적용될 수

있다. 모델은 성, 연령, 인체, 표정, 포즈, 국가 등

패션 이미지에 등장하는 모델의 형태적인 특성이

나 속성을 가리키는 단어들이 포함되며, ‘body’,

‘hair’, ‘female’, ‘man’, ‘girl’, ‘pose’, ‘young’, ‘face’,

‘old’, ‘front’, ‘big’, ‘skin’, ‘Japanese’, ‘stylish’,

‘African’, ‘mannequin’ 등이 있다. 프롬프트에서는

“__female fashion model”, “__35 years old

African man” 등으로 활용된다. 패션은 모델의

복장, 액세서리 또는 스타일 세부 사항, 스타일적

표현에 대한 세부 사항에 해당되는 것으로, 구체

적으로 패션 아이템, 형태, 색채, 소재, 문양, 패션

브랜드, 스타일과 이미지 등으로 분류될 수 있다.

패션 아이템 요소에는 ‘cloth’, ‘outfit’, ‘dress’,

‘suit’, ‘jacket’, 형태 요소에는 ‘oversize’, ‘line’,
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‘bold’, ‘wide’, ‘silhouette’, 색채 요소에는 ‘color’,

‘black’, ‘white’, ‘bright’, ‘colorful’, 소재 요소에는

‘flower’, ‘fabric’, ‘texture’, ‘leather’, ‘material’, 패

턴 요소에는 ‘flower’, ‘pattern’, ‘line’, ‘print’, ‘logo’,

패션 브랜드 요소에는 ‘Vogue’, ‘Balenciaga’,

‘Gucci’, ‘Nike’, ‘Iris van Herpen’, ‘Dior’, ‘Chanel’,

스타일과 이미지 요소에는 ‘beautiful’, ‘futuristic’,

‘hyper’, ‘dark’, ‘modern’ 등의 단어들이 포함된다.

그리고 이러한 단어들의 조합으로 “__ wearing

a dark purple gucci suit”, “__ in a fashionable

pastels spotted sweater of textured reality”, “a

tailored suit as the foundation of the ensemble,

crafted from high-quality fabric such as wool or

a fine blend”, “sophisticated color palette” “the

suit has a sleek and tailored fit that flatters the

body's silhouette.”, “__ for Vogue magazine in

the style of James Bidgood” 등과 같이 활용될

수 있다. 배경 및 설정 요소는 패션 이미지의 환

경, 시공간적 맥락에 대한 것으로 ‘background’,

‘street’, ‘flower’, ‘scene’, ‘studio’, ‘space’, ‘transpa-

rent’, ‘summer’, ‘digital’, ‘1970’, ‘wedding’ 등의 단

어들이 포함되며, 프롬프트에서는 “__ in street

crosswalk on the road”, “holographic, digital

background”와 같이 활용될 수 있다. 스타일 구성

요소는 패션이미지 생성에 사용된 시각적 및 예술

적 접근 방식으로 아티스트와 장르로 구분되는데,

먼저 아티스트는 ‘Tim Walker’, ‘Wes Anderson’,

‘Nick Night’, ‘Van Gogh’ 등과 같이 사진 작가

또는 영화 감독, 아티스트 이름 등이 활용된다. 장

르는 예술 사조와 관련된 ‘surreal’, ‘abstract’, ‘pop’

등이 포함되고, “__ in the style of Tim

Walker”, “__ by Helmut Newton”, “a Wes

Anderson color and style”, “surreal fashion pho-

tography”, “abstract art of girl wearing __” 등

으로 활용된다. 분위기 구성요소는 패션 이미지가

전달하는 감정적 분위기 또는 느낌에 대한 단어로

‘bright’, ‘dynamic’, ‘elegant’, ‘colorful’, ‘luxury’,

‘sharp’, ‘argument’ 등이 있으며, 톤은 이미지의

색채 구성을 설명하는 특징으로 ‘color’, ‘black’,

‘white’, ‘red’, ‘soft’ 등의 단어들이 포함되며,

“elegant futuristic cyberpunk”, “illuminated by a

green light”, “mysterious ambiance” 등과 같이

활용될 수 있다.

기술적 측면에 포함된 패션 프롬프트 구성요소

들은 시각적 이미지의 매체 유형과 이미지를 만드

는데 사용되는 기술, 도구와 소프트웨어 등을 지

정하기 위한 단어들을 의미하며 매체, 레이아웃,

깊이 및 카메라, 조명, 품질 및 해상도, 비율 등이

포함된다. 이러한 키워드들을 활용하면 생성 이미

지가 시각적으로 보다 매력적이고 높은 품질, 이

미지 용도에 따른 요구 사항에 부응할 수 있도록

유도할 수 있다. 먼저 매체는 패션 이미지가 에뮬

레이션(emulation)해야 하는 예술적 매체 또는 렌

더링 기술 형식을 의미하는 것으로 ‘photography’,

‘v’, ‘c’, ‘photo’, ‘style’, ‘film’, ‘editorial’, ‘raw’, ‘3d’,

‘illustration’, ‘painting’, ‘watercolor’, ‘sketch’ 등 사

진, 영화, 그림과 같은 매체 유형뿐 아니라, 수채

화, 스케치와 같은 미술 스타일, 고급 렌더링 및

처리 기술, AI 버전과 매개변수 등을 모두 포괄한

다. 이와 같은 단어들은 “a sharp fashion photog-

raphy”, “editorial photo”, “--v 5.1”, “analog

film”, “unreal engine”, “style raw”, “pencil draw

and watercolor” 등과 같은 형식으로 활용된다. 미

드저니에서 활용되는 대표적인 매개변수인 ‘v’, ‘c’,

‘s’는 각각 미드저니 버전, 다양성, 예술성을 의미

하는데, 미드저니의 버전은 최신 버전일수록 이미

지 퀄리티가 높은 특성이 있으며, 버전마다 더 잘

만드는 특정 스타일이 있다. 그리고 다양성의 기

본 설정값은 0이고 최소 0에서 100까지 지정할 수

있으며, 그 값이 클수록 더 다양한 이미지가 생성

된다. 예술성의 기본 설정값은 100이고 최소 0에

서 1,000까지 지정할 수 있으며, 그 값이 클수록

미드저니의 자체 예술성이 더 많이 반영된다. 레

이아웃은 패션 이미지 내의 시각적 요소의 공간적
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Classification Example of Prompt (Top 440 words)

Per-
ceptual
aspect

Subject
fashion, style, aesthetic, magazine, high, design, collection, show, award, designer,

garment, costume, theme, product, campaign, cover

Model

model, woman, body, hair, female, man, girl, pose, young, face, eye, long, old, front,
big, person, skin, male, argument, Japanese, beauty, hand, stylish, African, short,
Chinese, silver, Asian, queen, leg, neck, human, blonde, head, supermodel, American,
tennis, twin, finger, tall, anatomy, witch, shoulder, runner, Mongolian, mannequin,
couple, arm, lady, lip, makeup, depth, unique, stunning, chic, ethereal, extra, perfect,
different, sophisticated, smooth, strong, original, glamorous, cute, bad, anthropomorphic

Fashion

item
cloth, outfit, dress, suit, jacket, piece, gown, pants, streetwear, shirt, boot, sneaker,
skirt, coat, shoe, shorts, top, heel, accessory, bag, sunglass, trousers, jeans, hat,

tight, hoodie, wedding dress, shorts, sweater, ensemble, sport

form
oversize, line, bold, wide, big, golden, silhouette, intricate, shape, large, small,

water, form, detail, element, sharp, bold, front, big, intricate, sleeve, short, pocket,
huge, straight, edge, tight, puffy, asymmetrical, inflatable, fit

color
color, black, white, red, blue, bright, pink, green, pastel, gold, colorful, orange,
yellow, vibrant, tone, clean, brown, palette, neon, gray, purple, beige, gradient,

neutral, silver, pale, accent

material
flower, fabric, texture, leather, material, silk, transparent, clean, glass, fur, wool,
nature, mirror, feather, textile, plastic, crystal, button, embroidery, embellishment,

diamond, glossy, crisp, shiny, clear,

pattern flower, pattern, line, print, floral, leaf, text, logo, straight, abstract,

brand Vogue, Balenciaga, Gucci, Nike, brand, Iris van Herpen, Dior, Chanel

style
&
image

beautiful, futuristic, hyper, dark, modern, natural, soft, art, dynamic, elegant,
haute-couture, high-end, luxury, old, surreal, composition, minimalist, new,

gorgeous, elegance, traditional, unique, dramatic, beauty, urban, vintage, stylish,
good, concept, fashionable, ethereal, contemporary, retro, delicate, look,

sophisticated, visual, sport, artistic, sleek, innovative, harmony, rich, fine, stunning,
different, essence, balance, timeless, creative, whimsical, masterpiece, styling,
glamorous, playful, future, mesmerizing, classic, exquisite, super, professional,

gorgeous, Japanese, unique, vintage, look, minimal, luxurious, minimalistic, French,
expression, minimalism, maximalist, sophistication, loose, eccentric, Mongolian,

striking, trend, insane, extravagant, cool, touch, complex, simple, confidence, 1970,
glossy, fantasy, mysterious, crisp, punk, attire, candid

Background
&

Setting

background, street, flower, scene, studio, runway, depth, space, field, new, sky,
transparent, summer, room, vintage, glass, stunning, illumination, day, digital,

backdrop, catwalk, movie, city, figure, ocean, jungle, mirror, tennis, desert, palace,
night, vibe, landscape, winter, work, F1, cloud, screen, spring, floor, wall, French,
sand, blurred, world, environment, Mongolian, garden, jet, lava, ambient, 1970,
wedding, fire, party, beach, bottom, middle, time, txaa(temporal anti-aliasing)

Style
artist

Tim Walker, artist, Wes Anderson, Nick Night, Van Gogh, photographyer, name,
Steven Meisel

genre surreal, abstract, pop, chaos, gothic, surrealism, photorealism, movement

Atmosphere
bright, dynamic, elegant, colorful, luxury, sharp, argument, composition, vibrant,
tone, elegance, unique, dramatic, atmosphere, luxurious, life, sense, artistic, mood,

era, sleek, creative, cute, extravagant, complex, mysterious

<Table 5> Fashion Prompt Components and Examples
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조직 및 구조를 의미하는 것으로 ‘full’, ‘body’,

‘portrait’, ‘front’, ‘head’, ‘medium’ 등과 같은 단어

를 포함하고 프롬프트에서는 “full-length shot”,

“head shot”, “_____ portrait”와 같은 형식으

로 나타난다. 그리고 깊이와 카메라 구성요소는

‘shot’, ‘hyper’, ‘f’, ‘focus’, ‘mm’, ‘camera’, ‘lens’,

‘angle’, ‘sharp’, ‘depth’, ‘hdr’, ‘Kodak’, ‘Canon’ 등

으로 패션 이미지의 3차원적 측면과 사용된 카메

라 종류, 각도, 렌즈 등을 의미하며, “camera with

a wide-angle lens”, “Ultra-Wide Angle, Depth of

Field”, “Shot with a Canon EOS R5 Mirrorless

Digital Camera, RF 503mm” 와 같은 형식으로 패

션 프롬프트에 나타난다. 조명은 패션 이미지에서

나타나는 조명과 그림자로, 빛의 품질, 방향 및 강

도를 정의할 수 있는 단어인 ‘light’, ‘’dark, ‘cine-

matic’, ‘soft’, ‘professional’, ‘shadow’, ‘backlight’ 등

을 포함하고, 패션 프롬프트에 “a natural back-

light”, “softbox lighting”, “soft lighting”, “beau-

tiful ambient lighting” 등과 같이 나타낼 수 있다.

그리고 품질 및 해상도는 패션이미지의 출력의 픽

셀 밀도 또는 품질 수준을 지정하는 구성요소로

‘detail’, ‘q’, ‘high’, ‘realistic’, ‘hyper’, ‘photorea-

listic’, ‘8k’, ‘resolution’, ‘uhd’ 등과 같은 단어들이

“photorealistic, hyperrealistic, high resolution”,

“--q 2”, “super detailed, photography, 8K”와 같

이 활용된다. ‘q’ 미드저니 생성에서의 품질 매개

변수로 기본 설정값은 1이고 최소 0.25에서2까지

지정할 수 있으며, 그 값이 클수록 품질이 좋지만

생성까지 시간이 오래 걸리는 특징을 지닌다. 마

지막으로 비율은 생성되는 패션 이미지의 너비와

높이 사이의 비례 관계인 종횡비를 정의하는데,

‘golden’, ‘ar’ 단어를 활용하여 “golden ratio”,

Classification Example of Prompt (Top 440 words)

Tone

color, black, white, red, blue, soft, bright, pink, green, pastel, gold, yellow, orange,
bold, contrast, vibrant, tone, new, volumetric, unreal, clean, brown, palette,
illumination, gray, retro, ensemble, smooth, translucent, original, purple, beige,

queen, neutral, gradient, pale

Tech-
nology
aspect

medium

photography, v(version), c(chaos values), photo, style, s(stylize value), film,
editorial, photoshoot, texture, art, magazine, raw, sharp, argument, line,

professional, unreal, engine, 3d, illustration, shoot, post, fine, concept, digital, movie,
retro, analog, cinema, processing, painting, watercolor, chaos, sketch, eccentric,

confidence, picture, RTX(ray tracing), VFX(visual effect),
CGI(computer-generated imagery)

layout full, body, shot, portrait, front, face, length, head, medium, large, mapping, viewer

depth
& camera

shot, hyper, f(aperture), focus, mm, soft, camera, lens, angle, sharp, depth,
composition, professional, wide, view, fine, reflection, abstract, hdr, effect, Kodak,

low, Canon, bokeh, extra, medium, cut, Hasselblad x2d, crop, Eos, Dslr

lighting

light, lighting, dark, cinematic, natural, soft, bright, sharp, depth, professional,
space, shadow, view, contrast, super, volumetric, engine, reflection, dramatic, ray,
neon, hdr, illumination, low, rich, smooth, creative, accent, reflective, shiny, clear,

blurred, stop, glossy, balance, bottom, backlight

quality &
resolution

detail, q(quality), high, realistic, hyper, ultra, photo-realistic, 8k, quality, resolution,
4k, uhd, image, raw, sharp, unreal, real, engine, fine, good, hd, rich, definition,

realism, production, 16k, upbeta, bad

ratio golden, ar

<Table 5> (Continued)



패션 프롬프트 엔지니어링

- 171 -

“--ar 4:5”와 같은 형식으로 표시될 수 있다.

Ⅴ. 결론

본 연구는 사용자가 AI와의 상호작용을 통해

의도를 명확히 반영하는 패션 생성물을 생성하기

위해서는 어떻게 패션 프롬프트 엔지니어링을 체

계적으로 수행해야 하는가에 대한 방법을 파악하

기 위해 온라인 데이터베이스 플랫폼에서 공유되

고 있는 패션 프롬프트에 대해 텍스트마이닝을 실

시하였으며, 이를 토대로 구성요소를 도출하였다.

본 연구의 결과를 요약하면 다음과 같다.

첫째, 패션 프롬프트에서 나타난 단어의 빈도와

TF-IDF 분석 결과, 상위 6개 단어인 ‘photo-

graphy’, ‘detail’, ‘style’, ‘model’, ‘fashion’, ‘color’들

은 동일하였으나, 순위에만 차이가 있었다. 그 밖

에 순위가 높게 나타난 단어들은 ‘v’, ‘dress’, ‘full’,

‘high’, ‘woman’, ‘body’, ‘photo’, ‘black’, ‘q’,

‘realistic’, ‘light’ 등이었다. N-gram 분석에서 바이

그램은 ‘full body’, ‘fashion photography’, ‘high

fashion’, ‘style raw’, ‘hyper realistic’, ‘fashion

model’, ‘q, v’, ‘s, q’, 트리그램은 ‘v, s, q’, ‘full

body photo’가 많이 나타난 결과는 빈도 및

TF-IDF에서도 나타났듯이 패션모델 또는 여성의

전신을 담은 하이패션 사진, 복잡한 디테일이 살

아있는 패션 이미지의 생성을 주제, 기술적 측면

에서는 프롬프트 충실도가 높은 이미지, 초현실적

인 질감과 사실적인 묘사, 이미지 품질과 미드저

니 버전, 예술성을 지정하는 매개변수와 관련된

단어의 패션 프롬프트에서의 활용이 강조되고 있

음을 알 수 있었다.

둘째, 패션 프롬프트에 나타난 단어의 네트워크

시각화와 CONCOR 분석을 실시한 결과, ‘여성 패

션 및 스타일’, ‘남성 패션 및 스타일’, ‘포토리얼리

스틱 촬영’, ‘패션 포트레이트’의 4개 군집이 도출

되었다. 군집 사이즈는 ‘여성 패션 및 스타일’이

가장 크고, ‘남성 패션 및 스타일’과 ‘포토리얼리스

틱 촬영’이 유사한 개수의 단어들이 속해 있으며,

이들 간의 강력한 연결강도가 나타난 한편, ‘패션

포트레이트’는 상대적으로 적은 단어의 단어들이

속해 있고 ‘남성 패션 및 스타일’과 ‘포토리얼리스

틱 촬영’과의 연결강도가 약한 것으로 나타났다.

이를 통해 패션 프롬프트에는 여성 또는 남성의

패션 스타일 및 촬영 요소를 담은 포토리얼리스틱

이미지 또는 패션 포트레이트 이미지를 생성해낼

수 있는 단어들이 활용되고 있으며, 여성 및 남성

패션 스타일은 각 요소가 서로 공유되지만 표현

방식에 있어서 남성 스타일의 경우에는 포토리얼

리스틱 이미지 표현 요소들을 활용하는 경우가 많

음을 확인할 수 있었다.

셋째, 패션 프롬프트의 구성요소는 패션 이미지

에서 인식가능한 주제, 대상을 제어하기 위한 단

어를 의미하는 인식적 측면과 시각적 이미지의 매

체 유형과 이미지를 만드는데 사용되는 기술, 도

구와 소프트웨어 등을 지정하는 단어들을 의미하

는 기술적 측면으로 대별 되었다. 먼저 패션 프롬

프트의 인식적 측면은 주제, 모델, 패션, 배경 및

설정, 스타일, 분위기, 톤, 그리고 기술적 측면에는

매체, 레이아웃, 깊이 및 카메라, 조명, 품질 및 해

상도, 비율 구성요소가 포함된다. 주제는 패션 프

롬프트에서 중심 실체 또는 주요 목적어이고 패션

디테일은 모델의 복장, 액세서리, 스타일적 표현에

대한 세부 사항에 해당되는 것으로, 아이템, 형태,

색채, 소재, 문양, 브랜드, 스타일과 이미지 등으로

분류될 수 있다. 배경 및 설정 요소는 이미지의

환경, 시공간적 맥락, 스타일 구성요소는 시각적

및 예술적 접근 방식으로 아티스트와 장르로 구분

되며, 분위기는 감정적 분위기 또는 느낌, 톤은 이

미지의 색채 구성을 설명하는 특징을 제어하기 위

한 단어들이 포함된다. 그리고 매체는 예술적 매

체 또는 렌더링 기술 형식, 레이아웃은 패션 이미

지 내의 시각적 요소의 공간적 조직 및 구조, 깊

이와 카메라 구성요소는 이미지의 3차원적 측면과

사용된 카메라 종류, 각도, 렌즈 등을 의미하며,
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조명은 빛의 방향 및 강도, 그리고 품질 및 해상

도는 이미지의 출력 픽셀 밀도 또는 품질 수준,

비율은 패션 이미지의 종횡비를 정의하는 단어들

이라고 할 수 있다.

본 연구는 사용자와 text-to-image AI와의 공

동 창작과 AI 생성 패션 이미지의 품질을 높이기

위해서 사용자와 AI의 커뮤니케이션이라고 할 수

있는 효율적인 패션 프롬프트 엔지니어링을 위한

기반 연구로서 관련 데이터베이스 플랫폼에서 공

유되고 있는 패션 프롬프트에 대한 텍스트마이닝

을 시도하였다. 이러한 패션 프롬프트 분석 연구

는 패션 이미지 생성에서 AI를 제어하기 위한 프

롬프트 구조, 프롬프트 사용 추세와 전략 등을 이

해하는 데 기여했다는 점에서 의미가 있다. 그리

고 이를 통해 도출된 패션 프롬프트 사례들과 패

션 프롬프트 구성요소들은 창의적인 패션 디자인

생성을 위한 최적화된 프롬프트 설계를 위한 연구

의 기초자료, AI 융합 패션 교육 자료로 활용될

수 있으며, 향후 창의적인 패션 아이디어 산출 및

디자인 개발에 기여할 수 있을 것으로 사료된다.

이러한 시사점에도 불구하고 본 연구의 결과는 일

부 프롬프트 탐색 온라인 데이터베이스, 프롬프트

수집 시기, 미드저니를 통한 생성물에 한한 자료

등 한정된 자료 수집으로 연구 결과를 모든 AI

에이전트 및 사용자에 일반화하기에는 무리가 있

을 수 있다. 따라서 후속 연구에서는 본 연구 결

과를 통해 도출된 패션 프롬프트 구성요소를 활용

해서 각 구성요소 활용 여부 및 순열, 특정 단어

의 반복 활용에 따른 생성 패션 이미지에 대한 변

화, AI 에이전트 유형, 사용자 특성에 따른 생성

물 평가 등을 분석함으로써 패션 프롬프트 엔지니

어링의 최적화 방안을 모색해 보고자 한다.
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